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ОСОБЕННОСТЬ МАШИННОГО ОБУЧЕНИЯ
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«Так ваш классификатор разработан как черный ящик, вы никогда не 
знаете почему он принимает то или иное решение, следовательно, не 
можете знать, когда он потерпит неудачу».

Steven Skiena «Calculated Bets: Computers, Gambling, and Mathematical 
Modeling to Win»
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ПРИЧИНЫ ОШИБОК

В ТОМ КАК ИХ 
ПРИМЕНЯЮТ

В САМИХ 
МОДЕЛЯХ И МЕТОДАТХ
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ПРИЧИНЫ ОШИБОК

В ТОМ КАК ИХ 
ПРИМЕНЯЮТ

В САМИХ 
МОДЕЛЯХ И МЕТОДАТХ

перенос ответственности с ошибок применения
на сами модели машинного обучения
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ВИДЫ ОШИБОК
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Методологические ошибки при разработке:

▪ сбор недостаточного объема данных

▪ нарушение процедур тестирования

▪ ошибки выбора и интерпретации метрик точности 

Ошибки/искажения обучающей выборки:

▪ не охватывает в достаточной мере все ситуации

▪ содержит системные ошибки, которые проигнорированы

▪ может быть умышленно отравлена или неумышленно искажена

Ошибки интеграции и эксплуатации:

▪ некорректная интеграция в информационную систему

▪ отсутствие мер защиты моделей, входных и выходных данных

▪ неверная интерпретация и некорректное использование результатов
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Пока все нормально

Ошибка растет
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УСРЕДНЕНИЕ ПОГРЕШНОСТЕЙ
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Тестирование:

▪ анализ для разных условий, классов

▪ анализ ошибок, поиск причин

▪ тестирование на некорректных данных

SAFE MACHINE LEARNING
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Глубокий анализ задачи:

▪ полноты и доступности данных

▪ процедуры тестирования

▪ критериев достижения цели

Данные:

▪ анализ, предобработка

▪ исправление ошибок, обработка аномалий

▪ защита целостности и доступности

Эксплуатация:

▪ контроль целостности 
модели

▪ адаптация / 
самообучение

▪ регулярный анализ 
результатов

Создание моделей и оболочек:

▪ ARG: Accuracy, Robustness, Generalization

▪ Декомпозиция моделей

▪ Heuristic knowledge-based алгоритмов
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ВЫЯВЛЕНИЕ СКРЫТЫХ ЗАВИСИМОСТЕЙ
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КЛАСТЕРИЗАЦИЯ УСЛОВИЙ
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ОПТИМИЗАЦИЯ ПАРАМЕТРОВ МОДЕЛЕЙ
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